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Abstrak: Penelitian ini membahas tentang klasifikasi tanaman anggrek menggunakan tiga arsitektur deep learning yang 
berbeda: Baseline CNN, Xception, dan NASNet Mobile. Berdasarkan analisis, performa dari ketiga model ini 
dibandingkan menggunakan nilai akurasi dan skor loss. Hasil menunjukkan bahwa NASNet Mobile memiliki performa 
terbaik dengan akurasi tertinggi dan skor loss terendah. Untuk lebih meningkatkan akurasi dan keandalan prediksi akhir, 
metode majority voting digunakan untuk menggabungkan hasil prediksi dari ketiga model tersebut. Hasil akhir 
menunjukkan bahwa dengan menggunakan metode majority voting, akurasi klasifikasi tanaman anggrek mencapai 
100%. Penelitian ini menyimpulkan bahwa majority voting dapat secara efektif meningkatkan akurasi klasifikasi 
dibandingkan dengan menggunakan model tunggal, dengan memanfaatkan keunggulan masing-masing model untuk 
menghasilkan hasil yang optimal. 

Kata Kunci – Klasifikasi Anggrek; Deep Learning; Baseline CNN; Xception; NasNet Mobile; Majority Voting; 

Orchid Plant Classification Using Convolutional Neural Network 
Architecture Based on Majority Voting 

Abstract: This research discusses the classification of orchid plants using three different deep learning 
architectures: Baseline CNN, Xception, and NASNet Mobile. Based on the analysis, the performance of these 
models was compared using accuracy and loss scores. The results showed that NASNet Mobile had the best 
performance with the highest accuracy and lowest loss score. To further enhance the accuracy and reliability 
of the final predictions, a majority voting method was employed to combine the predictions from all three 
models. The final results indicated that using the majority voting method achieved 100% accuracy in orchid 
classification. This study concludes that majority voting can effectively improve classification accuracy 
compared to using individual models, by leveraging the strengths of each model to produce optimal results. 

Keywords – Orchid Classification; Deep Learning; Baseline CNN; Xception; NasNet Mobile; Majority Voting; 

1. PENDAHULUAN  

Orchirdacerae r atau lerbi rh  dirkernal  derngan  anggrerk  adalah tanaman   yang mermpunyair nirlair jual 
ti rnggir karerna keri rndahan bunganya yang khas, serhirngga  bunga  pada tanaman  anggrerk  adalah  
unsur  terrperntirng  yang  mermi rlirki r ci rri r  khas  dan  mernjadirkan  bunga  anggrerk  berrberda  derngan 
famirlir tanaman berrbunga lairnnya. Nirlair perntirng darir tanaman anggrerk terrlertak pada kerirndahan 
bunganya, dan keri rndahan bunga anggrerk dapat di rcapair jirka prose rs budirdayanya dirlakukan derngan 
bernar serjak tanaman terrserbut masirh berrusira muda. Banyaknya jernirs tanaman anggrerk serperrtir 
Cattlerya, Derndrobirum, Oncirdirum, Phalaernopsirs, Vanda yang dirbudirdayakan dir Irndonersira mermbuat 
perrawatan serti rap gernus anggrerk bi rsa berrberda. Olerh karerna irtu, permbudirdaya anggrerk yang baru 
mermulair perrlu merngertahuir gernus darir anggrerk yang akan dirbudirdayakan agar merndapatkan 
i rnformasir cara budirdaya yang terpat sersuair derngan gernusnya [1]. 

Terknologir merrupakan hal yang sudah sangat merlerkat dalam kerhirdupan serharir-harir bagi r 
manusira, kermajuan terknologir pada zaman moderrn irnir merrupakan sersuatu yang tirdak dapat 
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di rhirndarir dalam kerhirdupan, karerna kermajuan terknologir berrjalan sersuair derngan kermajuan irlmu 
perngertahuan dan dir berrbagair macam serktor, mulair dari r kerserhatan, perndirdi rkan, hirngga perrtaniran 
[2]. Dir serktor perrtaniran, irnovasir terknologir terlah mermairnkan perran yang sirgnirfirkan dalam 
mernirngkatkan erfirsi rernsir dan produktirvi rtas, salah satunya merlaluir pernerrapan terknologir kercerrdasan 
buatan (Artirfirciral I rnterllirge rncer, AI r) dan permberlajaran mersirn (Machirne r Le rarnirng). Salah satu terknologir 
yang terlah mernunjukkan poternsir bersar dalam berrbagair aplirkasir, terrmasuk dalam serktor perrtaniran 
adalah Convolutironal Nerural Nertwork (CNN). CNN mermi rlirki r kermampuan berlajar mandirri r yang kuat, 
adaptirf dan mampu merlakukan gernerrali rsasir derngan bairk. Mertoder perngernalan cirtra tradirsi ronal 
mermerrlukan erkstraksi r firtur dan klasirfirkasir sercara manual, sermerntara CNN hanya mermbutuhkan 
data cirtra serbagair irnput jari rngan. Kermampuan berlajar mandirri r dari r CNN mermungkirnkan jarirngan 
untuk mernyerlersai rkan tugas klasirfirkasir cirtra tanpa mermerrlukan irnterrvernsir manual [3]. 

Majorirty Votirng merrupakan terknirk ernsermbler di r mana berberrapa moderl CNN di rlati rh sercara 
terrpi rsah, dan kerputusan akhirr di rbuat berrdasarkan mayorirtas prerdi rksir dari r moderl-moderl 
terrserbut.Pernderkatan irnir dapat mernirngkatkan akurasi r dan kerandalan klasirfi rkasir derngan merngurangir 
kersalahan yang mungkirn terrjadir pada moderl i rndirvirdu [4]. 

Berberrapa pernerli rtiran terrkai rt klasirfirkasi r mernggunakan arsirte rktur Convolutironal Nerural Nertwork 
(CNN) terlah banyak dirlakukan. Pada tahun 2024,  [5] merlakukan pernerli rtiran untuk analirsi rs 
perrbandirngan klasirfirkasir cirtra ge rnus Pantherra mernggunakan pernderkatan dere rp lerarnirng derngan moderl 
MobirlerNert. Hasirl perne rlirti ran irnir mernunjukkan bahwa moderl Mobirle rNertV1 merncapair akurasir terrti rnggi r 
serbersar 89,93% dalam klasirfirkasi r cirtra gernus Pantherra, dirbandirngkan derngan moderl MobirlerNertV2 
yang mermperrolerh akurasi r 89,78%. Serlanjutnya, [6] merlakukan pernerli rtiran untuk analirsirs klasirfi rkasir 
gambar bunga lirly mernggunakan mertoder Convolutironal Nerural Nertwork (CNN) dalam perngolahan 
cirtra. Hasirl pernerli rtiran i rnir mernunjukkan bahwa CNN erferkti rf dalam merngklasirfi rkasirkan gambar 
bunga lirly, derngan akurasi r merncapair 87% untuk ermpat jernirs bunga li rly. Pada tahun 2023, [7] 
merlakukan pernerli rtiran untuk klasirfirkasir jamur berrdasarkan gernus derngan mernggunakan mertoder 
CNN. Hasirl pernerli rtiran irnir mernunjukkan bahwa moderl CNN yang dirkermbangkan, derngan tirga 
convolutiron layerr, tirga MaxPoolirng layerr, dan dua dropout layerr, berrhasirl merngklasirfirkasi rkan jamur 
berrdasarkan gernus. Moderl i rnir merncapair akurasi r 89% pada data perlatirhan dan 82% pada data 
valirdasir. Pada tahun 2022, [8] merlakukan pernerli rtiran untuk merngklasirfirkasirkan kersergaran buah 
berrdasarkan cirtra buah. Hasirl pernerli rtiran irnir mernunjukkan bahwa irmplermerntasir CNN berrhasirl 
di rgunakan untuk klasirfirkasir kersergaran buah-buahan serperrtir aperl, jerruk, dan pirsang. Moderl irnir 
merngkatergori rkan buah-buahan ker dalam ernam kerlas, yairtu aperl sergar, jerruk sergar, pi rsang sergar, 
aperl tirdak sergar, jerruk tirdak sergar, dan pirsang tirdak sergar. Untuk merngervaluasir ki rnerrja moderl yang 
di rhasirlkan, dirgunakan Confusiron Matrirx derngan mertri rk serperrti r akurasir, prercirsiron, dan rercall. Hasirl 
terrbairk yang dirperrole rh mernunjukkan rata-rata akurasir serbersar 93%. Lalu,  [9] merlakukan pernerlirtiran 
untuk optirmasi r klasirfirkasir gambar varirertas tomat derngan data augme rntatiron dan CNN. Hasi rl 
pernerli rtiran irnir mernunjukkan bahwa CNN erferktirf dalam klasirfirkasir ernam vari rertas tomat. Moderl 
Serquerntiral merncapair akurasir 85,86% derngan nirlair loss 0,388, sermerntara moderl on top VGG16 
mernunjukkan akurasir terrti rnggir serbersar 97,04% derngan nirlair loss 0,076. Dari r termuan terrserbut, dapat 
di rsirmpulkan bahwa pernggunaan arsirterktur Convolutironal Nerural Nertwork (CNN) dapat 
merngklasirfirkasi rkan berrbagair gambar derngan akurasir ti rnggir dan mernawarkan solusir yang erferkti rf 
untuk perngernalan cirtra dalam hortirkultura. 

Pernerlirtiran irnir akan mernggunakan analirsirs perrbandirngan tirga moderl arsirterktur CNN untuk 
mernderterksir jernirs tanaman anggrerk. Moderl yang di rervaluasir merlirputir Baserlirner CNN, Xcerpti ron, dan 
NasNert Mobirler. Kermudiran, hasirl dari r kerti rga moderl arsi rterktur CNN terrserbut dirgabungkan derngan 
mernggunakan mertoder majorirty votirng. Majorirty votirng dir si rnir berrfungsi r untuk mernerntukan suara 
terrbanyak darir hasirl kertirga arsirterktur terrserbut, serhirngga mernghasirlkan prerdi rksir akhirr yang lerbirh 
akurat dan andal. Derngan pernderkatan irnir, dirharapkan dapat mernirngkatkan kirnerrja dan kerandalan 
si rsterm klasirfirkasi r tanaman anggrerk. 
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2. METODE PENELITIAN 

2.1. Mertoder Te rorir Dasar 

Moderl yang dirgunakan adalah Convolutironal Nerural Nertwork (CNN), salah satu jernirs jarirngan 
saraf tirruan yang serri rng di rgunakan dalam perngolahan data cirtra. Konvolusir, atau yang dirkernal 
derngan convolutiron, adalah operrasi r matrirks yang berrfungsir serbagair fi rlterr pada gambar. Convolutironal 
Nerural Nertwork mermi rlirki r berberrapa lapi rsan serperrtir Convolutironal Layerr, Poolirng Layerr, Fully Connercterd 
Layerr, dan Dropout yang di rgunakan untuk mernerrapkan firlterr pada serti rap prosersnya [10]. 

 

 
Gambar 1. Arsirterktur CNN 

2.2. Baserlirne r CNN 

Pada arsirterktur Baserlirner CNN, di rbuat berrdasarkan konserp dari r mertoder CNN i rtu serndirri r. Cara 
kerrja darir masirng-masirng layerr yang ada pada arsi rterktur Baserlirner CNN adalah serbagair berri rkut [11]: 

1) BatchNormalirzatiron Layerr 
BatchNormalirzatiron layerr merrupakan layerr yang mernerrapkan transformasir untuk merngatur 
kerluaran meran mernderkati r 0 dan kerluaran standard dervirati ron mernderkati r 1. 

2) Conv2D Layerr 
Conv2D layerr merrupakan layerr yang berrfungsir merlakukan prosers konvolusir dirlakukan 
serbanyak 4 kalir. 

3) MaxPoolirng2D Layerr 
MaxPoolirng2D layerr merrupakan layerr yang berrfungsir merlakukan prosers pooli rng pada 
data serterlah prosers konvolusir serlersair di rlakukan. 

4) Dropout Layerr 
Dropout layerr merrupakan layerr yang dirgunakan untuk merncergah overrfirtti rng pada moderl. 

5) Flattern Layerr 
Flattern layerr merrupakan layerr yang berrfungsir untuk merratakan dirmernsir dari r data. 

6) Dernser Layerr 
Dernser layerr merrupakan layerr nerural nertwork yang pada hal irnir di rgunakan untuk 
merlakukan klasirfirkasir pada gambar. 

 

2.3. Xcerptiron 

Pada arsirterktur xcerptiron terrdapat serbuah layerr feraturer lerarnirng pada layerr konvolusir yang 
terrpi rsah. Kermudiran hasirl dari r feraturer lerarnirng dirgunakan untuk klasirfi rkasir atau pernderterksiran [11]. 

 

Gambar. 2 Arsirterktur Xcerpti ron 
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2.4. NasNert Mobirler 

NasNert Mobirler adalah arsi rterktur NASNert derngan paramerterr lerbirh serdi rkirt darirpada arsirterktur 
MobirlerNert dan dirkermbangkan olerh Googler I rnc, NasNertMobirler merrupakan salah satu variran arsirterktur 
NasNert, perngermbangan arsi rterktur NasNert Mobirler di rfokuskan pada ermberdderd sirsterm dan perrangkat 
serlulerr [12]. 

2.5.  Mertoder Pernge rmbangan Sirsterm 

 

 

Gambar. 3 Alur tahapan pernerli rtiran 

Pernjerlasan tahap-tahap yang dirlakukan dalam perngermbangan sirsterm pernerli rtiran irnir dir gambarkan 
merlaluir Diragram serpe rrtir pada gambar berri rkut:  
1. Studir Li rterratur 

Pada tahap irnir merlirhatkan pernerli rtiran terrdahulu terrhadap lirterratur-lirterratur yang rerlervan terrkairt 
derngan klasirfirkasir tanaman anggrerk mernggunakan arsirterktur Dere rp Le rarnirng, serrta studir terntang 
pernggunaan arsirterktur Baserlirner CNN, Xcerptiron, NasNert Mobirler dalam birdang klasirfirkasir cirtra 
tanaman anggrerk. 

2. Perngumpulan Datasert 
Tahapan kerdua dalam pernerli rtiran irnir adalah mernyi rapkan datasert yang terrdi rri r dari r kumpulan 
cirtra tanaman anggrerk. Datasert terrserbut dirgunakan akan serbagair data yang akan dirperlajarir olerh 
moderl. Datasert tanaman anggrerk di rdapatkan darir Aulira Orchird Slerman, Yogyakarta dan Kaggler 
derngan total serbanyak 4000 datasert. Datasert terrdi rri r dari r cirtra jernirs tanaman anggrerk yai rtu 
Cattlerya, Derndrobirum, Oncirdirum, Phalaernopsirs, dan Vanda. 

3. Data Procerssirng 
Pada tahap irnir dirlakukan prosers splirttirng datasert mernjadir tirga katergori r yairtu data trairnirng, data 
terstirng, dan data valirdasi r. Dalam pernerli rtiran irnir, total datasert yang dirgunakan adalah serbanyak 
4000 gambar. Permbagiran data trairnirng serbanyak 3000 gambar, data terstirng serbanyak 500 
gambar, dan data valirdasir serbanyak 500 gambar. Serlai rn splirttirng datasert, pada tahap 
prerprocerssi rng juga dirlakukan prosers perlaberlan, rerscaler, dan rersirzer pada gambar. Tujuan dari r 
tahap prerprocerssirng adalah agar datasert si rap dirgunakan olerh moderl untuk di rperlajarir. 
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4. Augmerntasir 
Pada tahap augmerntasir, berrbagair terkni rk augmerntasir gambar dirgunakan untuk mermperrluas 
datasert sercara artirfirsi ral dan mernirngkatkan kirnerrja moderl. Terknirk augmerntasir gambar yang 
umum dirgunakan terrmasuk rotasir, flirppirng, zoomirng, shirftirng, dan perrubahan kontras. 
Augmerntasir i rnir mermbantu moderl dalam mernggernerrali rsasir lerbirh bairk dan mermbuatnya lerbirh 
robust terrhadap varirasir dalam data gambar tanaman anggrerk. 

5. Moderl CNN dan Majorirty Votirng 
Pernerlirtiran i rnir akan mernggunakan analirsi rs perrbandirngan tirga moderl arsi rterktur CNN untuk 
mernderterksir jernirs tanaman anggrerk. Moderl yang di rervaluasir me rlirputir Baserlirner CNN, Xce rptiron, dan 
NasNert Mobirler. Kermudiran, hasirl darir kerti rga moderl arsirterktur CNN terrserbut di rgabungkan derngan 
mernggunakan mertoder majorirty votirng. Majorirty votirng dir sirnir berrfungsir untuk mernerntukan suara 
terrbanyak darir hasirl kertirga arsi rterktur terrserbut, serhirngga mernghasirlkan prerdi rksir akhirr yang lerbirh 
akurat dan andal. Derngan pernderkatan irnir, dirharapkan dapat mernirngkatkan kirnerrja dan 
kerandalan sirsterm klasirfirkasir tanaman anggrerk, serrta mermberri rkan kontrirbusir yang sirgnirfirkan 
dalam birdang pernerlirti ran dan aplirkasi r praktirs i rdernti rfirkasir tanaman anggrerk. 

6. Ervaluasir Hasirl 
Dalam ervaluasir hasirl, di rlakukan derngan merngukur kirnerrja moderl mernggunakan mertri rk akurasir, 
prersi rsir, re rcall, dan F1-scorer pada data terstirng dan valirdasi r. Mertrirk-mertri rk i rnir mermberrirkan 
gambaran terntang serberrapa bairk moderl dapat merngklasirfi rkasirkan gambar tanaman anggrerk. 
Serlairn irtu, dirlakukan perrbandirngan kirnerrja antara tirga arsirterktur CNN yang dirervaluasir: Baserli rner 
CNN, Xcerptiron, dan NasNert Mobirler. Hasirl darir kertirga mode rl irni r dirgabungkan mernggunakan 
mertoder majorirty votirng, di r mana kerputusan akhirr di rdasarkan pada mayorirtas suara darir kertirga 
moderl terrserbut. Hasirl ervaluasir di rharapkan mernunjukkan pernirngkatan akurasir dan kerandalan 
si rsterm klasirfirkasi r derngan mernggunakan majorirty votirng dirbandirngkan derngan moderl irndirvi rdu. 

 

3. HASIL DAN PEMBAHASAN 

3.1. Pe rmbahasan 

Hasirl Analirsi rs dari r prosers trairni rng dapat dirlirhat dari r nirlair accuracy dan loss scorer yang 
di rtunjukkan olerh sertirap moderl. Nirlair accuracy mernunjukkan kermampuan moderl dalam merngernalir 
dan mermprerdi rksi r data derngan bernar, sermaki rn tirnggir accuracy maka moderl sermakirn bairk. 
Serbalirknya, loss scorer adalah nirlai r kersalahan moderl dalam merngernali r dan mermprerdi rksir data, 
sermakirn rerndah nirlair loss scorer maka moderl sermaki rn bairk. Prosers i rnir terrus berrulang sersuair derngan 
jumlah erpoch yang dirgunakan. Pada pernerlirti ran irnir e rpoch yang dirgunakan berrjumlah 10. 

3.1.1. Hasirl Perlatirhan Moderl 

 

Gambar. 4 Trairnirng erpoch Baserlirner CNN 

Berrdasarkan hasirl perlati rhan moderl baserlirner CNN pada gambar 4, moderl terrserbut dirlatirh 
mernggunakan 10 erpoch. Pada akhirr prosers perlatirhan, moderl irnir merncapair akurasir serbersar 0,98 dan 
nirlair loss serbersar 0,05. Hasirl irnir mernunjukkan bahwa moderl baserlirner CNN mampu berlajar derngan 
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bairk dari r data yang dirberri rkan, mernghasirlkan prerdi rksir yang akurat dalam mernderterksir jernirs tanaman 
anggrerk. Ti rnggirnya akurasir dan rerndahnya nirlai r loss merncerrmi rnkan kirnerrja moderl yang erferktirf dan 
andal dalam tugas klasirfirkasir yang dirberri rkan. 

 

 

Gambar. 5 Trairnirng erpoch Xcerptiron 

Berrdasarkan hasirl trai rnirng arsi rterktur Xcerptiron yang di rlakukan pada gambar 5, moderl terrserbut dirlatirh 
mernggunakan 10 erpoch. Pada akhirr prosers trai rnirng, moderl i rnir merncapair nirlair akurasir serbersar 0.95 
dan nirlair loss serbersar 1.37. Hasirl irnir mernunjukkan bahwa moderl Xcerptiron mampu merncapair ti rngkat 
akurasir yang tirnggir dalam mernderterksir jernirs tanaman anggrerk. Merskirpun dermirki ran, nirlair loss yang 
rerlatirf tirnggir merngirndirkasirkan bahwa terrdapat ruang untuk mernirngkatkan gernerralirsasi r dan 
merngurangir kersalahan prerdi rksir moderl. 
 

 
Gambar. 6 Trairnirng erpoch NasNert Mobirler 

 
Berrdasarkan hasirl trairnirng arsi rterktur NasNert Mobirle r yang dirlakukan pada gambar 6, moderl terrserbut 
di rlatirh mernggunakan 10 e rpoch. Pada akhirr prosers trai rnirng, moderl irnir merncapair ni rlair akurasir serbersar 
0.99 dan nirlair loss serbersar 0.02. Hasirl irnir mernunjukkan bahwa arsirterktur NasNert Mobirler berrhasirl 
berlajar derngan bairk dari r data yang dirberri rkan, mernghasirlkan prerdi rksir yang akurat dalam mernderterksi r 
jernirs tanaman anggrerk. Ni rlair akurasir yang ti rnggir dan nirlair loss yang rerndah merncerrmi rnkan kirnerrja 
moderl yang erferktirf dan andal dalam tugas klasirfirkasir yang dirberri rkan. 
 
3.1.2.  Majorirty Votirng 
Serterlah prosers perlatirhan serlersai r, hasirl prerdirksi r dari r masirng-masirng moderl di rerkspor ker dalam format 
CSV. Prerdi rksi r darir ke rtirga moderl irnir kermudiran dirgabungkan mernggunakan mertoder majorirty votirng. 
Dalam mertoder irni r, prerdi rksir akhirr di rterntukan berrdasarkan suara terrbanyak darir kertirga moderl 
terrserbut. Langkah – langkah yang dirlakukan dalam majorirty votirng adalah serbagair berri rkut: 
1. Erkspor Hasirl Prerdi rksir ker CSV 

Hasirl prerdi rksi r darir masirng-masirng moderl di rerkspor ker dalam berntuk CSV. Jumlah darir data terst 
serbanyak 500 gambar untuk sertirap moderl. 

2. Gabungkan Hasirl Prerdi rksi r 
Hasirl darir kertirga moderl di rkombirnasirkan dan kermudiran dirjadirkan satu firler CSV. 

3. Hasirl Prerdirksi r Akhirr 
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Derngan mernggunakan konserp majorirty votirng, hasirl prerdi rksir akhirr di rterntukan berrdasarkan 
suara terrbanyak darir kerti rga moderl terrserbut. Berri rkut adalah virsualirsasir confusiron matrirx darir 
prerdi rksir akhirr majorirty votirng. 

 
Gambar. 7 Hasirl akhirr Majorirty Votirng 

 
Berrdasarkan laporan klasi rfirkasir yang dirhasirlkan, perrforma moderl klasirfirkasir tanaman anggrerk 
mernggunakan mertoder majorirty voti rng mernunjukkan hasirl yang sangat mermuaskan derngan 
akurasir kerserluruhan serbersar 100%. Darir hasirl di r atas, dapat di rsirmpulkan bahwa mertoder majori rty 
votirng tirdak hanya mernirngkatkan akurasir tertapi r juga mermberri rkan hasirl yang sangat konsirstern 
dan andal dir serluruh katergori r tanaman anggrerk. Sermua jernirs anggrerk mermi rlirki r prercirsi ron, rercall, 
dan F1-scorer yang hampi rr sermpurna, mernunjukkan bahwa moderl i rnir sangat erferkti rf dalam 
klasirfirkasi r jernirs anggrerk. Hal irnir mernunjukkan bahwa majorirty votirng  adalah pernderkatan yang 
sangat berrguna dalam mernirngkatkan perrforma moderl klasirfirkasir di rbandirngkan derngan moderl 
tunggal. 

 
3.1.3.  Pe rrbandirngan Moderl 
Dalam pernerlirtiran irnir, ermpat moderl arsirterktur dererp lerarnirng terlah dirgunakan untuk 
merngklasirfirkasi rkan tanaman anggrerk: Baserlirner CNN, Xce rptiron, NASNert Mobirler dan Majorirty Votirng. 
Berri rkut adalah perrbandirngan perrforma dari r kerermpat moderl berrdasarkan nirlair akurasir. 
 

Taberl 1. Perrbandirngan Moderl 

Akurasir Moderl 

98 % Baserlirner CNN 

95 % Xcerptiron 

99% NasNert Mobirler 

100% Majorirty 
Voti rng 

 
Berrdasarkan hasirl dir taberl diratas, terrli rhat bahwa moderl NASNert Mobirler mermirli rkir perrforma terrbairk 
derngan akurasir terrti rnggi r serbersar 99%. Moderl Xcerptiron mermi rlirki r perrforma yang palirng rerndah 
derngan akurasir 95%. Moderl Baserlirner CNN berrada dir antara kerdua moderl terrserbut derngan akurasir 
98%. Mertoder Majorirty Voti rng mernghasirlkan akurasi r terrti rnggir, yairtu 100%, mernunjukkan bahwa 
pernggabungan prerdi rksir dari r kertirga moderl terrserbut dapat mernirngkatkan akurasir kerserluruhan. 
 

4. KESIMPULAN 

Berrdasarkan hasirl analirsi rs perrforma darir kerti rga moderl yang birsa di rlirhat di r taberl 1 dirbandirngkan 
berrdasarkan nirlair akurasi r dan hasirl darir majorirty votirng. Darir hasirl terrserbut, NASNert Mobirler 
mernunjukkan perrforma terrbairk derngan akurasir terrti rnggir dan skor loss terrerndah. Namun, untuk 
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mernirngkatkan akurasir dan kerandalan prerdirksi r akhirr, mertoder majorirty votirng dirgunakan derngan 
mernggabungkan hasirl prerdi rksir dari r kertirga moderl terrserbut. Hasirl akhirr mernunjukkan bahwa derngan 
mernggunakan mertoder majorirty votirng, akurasir klasi rfirkasir tanaman anggrerk merncapair 100%. Derngan 
dermi rkiran, dapat dirsi rmpulkan bahwa pernggunaan majorirty votirng dalam mernggabungkan hasirl 
prerdi rksir dari r berrbagai r moderl dere rp lerarnirng mampu mernirngkatkan akurasir klasirfirkasi r dirbandirngkan 
derngan pernggunaan moderl tunggal. Majorirty votirng terrbuktir erfe rktirf dalam mernghasirlkan prerdi rksir 
yang lerbi rh akurat dan andal, derngan mermanfaatkan kerunggulan masirng-masirng moderl untuk 
mernghasirlkan hasirl akhirr yang optirmal. 
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